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ABSTRACT 
 

Communication is one of the most important things in our day to day life. Nothing can be done 

without communication. Each and everything of our life is directly or indirectly dependent on 

communication. Nowadays communication among peoples crosses the language barrier and all 

this happens for the rapid growth of technology. It helps us to communicate with people of 

different languages using our smartphones. All this is possible for the universal use of NLP 

technology. NLP technology is growing rapidly and trying to make more efficient ways of 

communication. It's vision is to make a universal way of communication by which all the 

people of the world can communicate with each other. 

 

In this research, we propose a paragraph generation technique using Bangla language and bi-

directional RNN model. here we will generate a paragraph from a given title. from the title we 

will understand the topic and then we will generate a paragraph based on the title using the 

prediction of next possible words. 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



v 
© Daffodil International University 

TABLE OF CONTENTS 

 
CONTENTS              PAGE NO 

 

Board of examiners           i 

Declaration                        ii 

Acknowledgements                      iii 

Abstract                        iv 

 

CHAPTER 

 

CHAPTER 1: INTRODUCTION                                                                 1-3 

 
1.1 Introduction          1 

1.2 Motivation           2 

1.3 Rational of the study          2 

1.4 Research Question         3 

1.5 Expected Outcome          3 

 

CHAPTER 2: BACKGROUND                                           4-8 

 
2.1 Introduction           4 

2.2 Related Work          4 

2.3 Research Summary         7 

2.4 Scope of the Problem         7 

2.5 Challenges           7 

 

CHAPTER 3: RESEARCH METHODOLOGY                  9-18 

 

3.1 Research Subject and Instrumentation        9 

3.2 Data collection & pre-processing        13 

3.3 Proposed Methodology         14 

3.4 Implementation Requirements        18 

 

Chapter 4: Experimental Results and Discussion                                    19-28 

 

4.1 Introduction          19 



vi 
© Daffodil International University 

4.2 Data segmentation          19 

4.3 Data pre-processing         21 

4.4 Input file creation          22 

4.5 Model building & Dataset fitting        22 

4.6 Experiment Accuracy Loss & Output       25 

4.7 Summary           28 

 

 

 

Chapter 5: Summary, Conclusion, Recommendation and 

Implication for Future Research                                                                   29 

 
5.1 Summary of research                                                                                       29 

5.2 Recommendation                                                                                            29 

5.3 Conclusion                                                                                                           29 

5.3 Future work                                                                                                        29 

 

References                          30-32 

 

 

 

 

 

 

 

 

                            

 

 

 

 

 

 
 

 

 



vii 
© Daffodil International University 

LIST OF FIGURES 

 
FIGURES                                                           PAGE NO 
 

Fig 2.1: Model loss of text generation using RNN [3]          6 

Fig 2.2: Model accuracy of text generation using RNN [3]                                             6 

Fig 2.3: Model Flow chart                                                                                                8 

Fig 3.1: Workflow diagram for paragraph generation.                    10 

Fig 3.2: Bi-directional LSTM                                   15 

Fig 3.3: Bi-directional LSTM model structure.          17  

Fig 4.1: Training data.                         23 

Fig 4.2: Training data.              24 

Fig 4.3: Model accuracy.                         25 

Fig 4.4: Model loss.              25 

Fig 4.5: Output.                                    26 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
 



viii 
© Daffodil International University 

LIST OF TABLES 

 

TABLES               PAGE NO 
 

Table 3.1: Word numeric assignment for example      11 

Table 3.2: Making sentences with sequence       12 

Table 3.3: Pad sequencing of sentences       12 

Table 3.4: Bengali contraction convert       14 

Table 4.1: Data segmentation (news article)       20 

Table 4.2: Script file after preprocessing.       21 

Table 4.3: Text Output According to Input.       28 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
 

 



ix 
© Daffodil International University 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



1 
© Daffodil International University 

CHAPTER 1 
 

INTRODUCTION 

 
1.1 INTRODUCTION: 

Sequence to sequence text generation is the most proficient methodology for consequently 

changing over the content of a word from a source succession to an objective succession. Text 

age is the use of characteristic language age which is helpful in succession demonstrating like 

machine interpretation, discourse acknowledgment, picture inscribing, language distinguishing 

proof, video subtitling, and substantially more. Along that Bangla text age has indicated an 

exceptional job in the field of the individuals whose native language is Bangla [1]. 

 

Nowadays technology is one of the most important parts in our day to day life. it makes our 

life faster and easier. With the rapid growth of technology communication among peoples 

becomes easier. Even it crosses the language barrier. Now we can communicate with the people 

of different language and NLP technology is the reason for that. It processes language from 

one form to another which helps to communicate with people of different language. Nowadays 

NLP technology is growing much faster and it is trying to make a more efficient way of 

communication. 

 

Automatic text generation is one of the mentionable exploration regions of Natural Language 

Processing(NLP). The measure of information is expanding quickly also the need to understand 

the substance of any content is simply compulsory apparatuses, these days. The region of text 

generation has been producing for a long time. Mentionable examination has been as of now 

done through the extractive age approach, on the opposite side-the abstractive text generation, 

which is the best approach to produce any content like – human. The machine will have the 

option to give another kind of text, where the comprehension of a given text may be found as 

like a human-created text. A few exploration improvements have just been accomplished for 

Abstractive text generation in the English language [2]. 

 

its vision is to make an universal way of communication by which all the people of the world 

can communicate with each other without knowing a common language. Any language having 

own Unicode can be applied in NLP technology. According to the number of speakers Bengali 

is the fifth language over the world.in this research we propose a paragraph generation 
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technique in Bengali language by predicting next possible words.in this we'll generate a 

paragraph from a given title. 

 

To predict next possible word we will use a word prediction algorithm. In this process firstly 

the algorithm has to determine the topic on which it's going to predict the next possible words. 

To do that the algorithm will use dimensional frequency distance of the current and the relevant 

words. After that the algorithm will analyze the words and will find the word which should be 

the next word of the current. The most perfect algorithm will predict the most accurate next 

word and form the most perfect paragraph. As the NLP technology is growing faster and there 

are many more ways to build a perfect methodology. So we need to work more with the Bangla 

language and make Bengali language more precious. 

 

1.2 MOTIVATION: 

Automation is increasing day by day. People are trying to do things with less efforts. That’s 

why they are inventing and developing almost everything from manual to automatic. In 

language English is everywhere. But Bengali language also takes a stand in the international 

field. Day by day Bengali language is getting deeply engaged in every sector of Bengali people. 

In the literature, education side, print media and many more, Bengali language is advancing. 

For a thesis or project report or literature review or maybe a long paragraph for anything is 

tough to write. Automated word and sentence generation in Bengali is done already but there 

is no paragraph generation for long text. This will help people to fill up long text demands 

where it is necessary. This will also help Bengali NLP sector where long text paragraphs are 

needed. 

1.3 RATIONALE OF THE STUDY: 

 

There is no uncertainty that there are bunches of shots taken at Natural Language Processing 

(NLP) in English and these methodologies or the procedures are being utilized in many 

robotized frameworks just as the mechanical autonomy framework. To grow increasingly 

mechanized applications or make considerably more proficient in Machine Learning 

approaches, there is no option in contrast to working with text. This made us intrigued to work 

with this. Right now, we see that the scratchpad editors are substantially more scholarly. These 

have a few highlights like auto-rectifications, sentence structure checking, autosuggestion, and 

so forth. These highlights are the result of the gift of Natural Language Processing. Yet, these 
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highlights are generally observed for English. Such sort of highlights are uncommon for Bangla 

text. These, really, take us to work with Text. 

 

1.4 RESEARCH QUESTIONS: 

 

i.     Would we be able to gather real-time data? 

ii.    Can we apply this in real life? 

iii. Which are the helpful algorithms those can be utilized for text 

             Demonstrating? 

iv.  Would this research be able to trenchant for the rustic occupants of  

              Bangladesh? 

  

1.5 EXPECTED OUTPUT: 

 

The anticipated result of this research-based project is to assemble an algorithm or make a total 

productive system that will generate a paragraph from one or more given words as for the built 

model of the trained dataset. 
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CHAPTER 2 
 

BACKGROUND 

 
2.1 INTRODUCTION: 

 

In this part, we will portray related works with our project. There are numerous distributed 

proposal papers for anticipating the exhibition of text generation utilizing diverse models. The 

summary of those works will be included below. What's more, the venture model, quality and 

shortcoming of their task will be examined also. 

 

2.2 RELATED WORK: 

 

As all through every one of these years a great deal of work has been done on this field, adding 

more is expected to add a great value to the workspace. Completely different researchers, 

various analysts, and enthusiasts are growing new algorithms and procedures just as new 

models to enhance the current consequences of text generation. Some of them will be talked 

about in this segment.  

 

Abu Kaisar Mohammad Masum et al. (2019) proposed another kind of text generation of 

Bangla language utilizing the bi-directional RNN. This method is utilized to foresee the 

following conceivable word in Bangla content [3]. They basically discussed the n-gram 

modeling with a pre-trained Bengali word inserting for Text generation and made a Bi-

directional Recurrent Neural Network for preparing the model.  

 

Partha Pratim Barman et al. (2018) took a shot at the next word forecast model and in this 

exploration they utilized RNN based methodology [4]. Fundamentally they constructed a 

model of LSTM which is a special kind of RNN. They applied this work in a live visiting 

application where the application can anticipate the following Conceivable word. In this model 

their objective language was the Assamese language.  

 

Paul Hongsuck Seo et al. (2016) dealt with an inquiry noting framework and utilized the neural 

system in their framework to consequently anticipate the conceivable answer for the inquiry 

given by the client [5]. In their conventional neural system (CNN) they utilized a parameter 

expectation system to make a versatile inquiry noting model. They applied the hashing 
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procedure to diminish the unpredictability of a huge number of parameters. Accordingly 

answer determination will be a lot simpler for the framework. 

 

Analyst Ralf Schluter and his group dealt with language modeling utilizing the LSTM neural 

system in 2012 [6]. The fundamental reason for their exploration was to manufacture a neural 

system that can expand the precision of the investigation. They utilized their model on the 

English language and just as an enormous arrangement of French language demonstrating the 

task. They have demonstrated improvements in perplexity over standard repetitive neural 

system Language models. 

 

Wen-tau Yih and his group from Microsoft Research chipped away at linguistic regularities 

[7]. In this exploration they attempted to assemble a model that can foresee the space word 

portrayal for an inquiry noting framework. This framework incorporates vector portrayal and 

can naturally get familiar with the relationship of words. With about 40% exactness on 

symmetric inquiry replying. They illustrate that the word vectors catch semantic regularities 

by utilizing the vector balance technique. Their work was the best model in those days. 

 

Researcher Md. Sanzidul Islam and his team stripped away LSTM recurrent neural network 

[8].  In their expedition they generated Bangla sentences using sequence to sequence sentence 

generation technique. They have shown their expertise in deep learning approach, Long-short 

Term Memory (LSTM), a special kind of RNN. They analyzed the sequence of text data and 

predicted the adjacent word. They suggested a simulated Bangla Text Generator which is one 

of very few of its kind. They have accomplished a very adequate accuracy rate. 

A character-based encoder-decoder model which is obtained to transliterate sequence to 

sequence by Amir H. Javidinejad [9]. They proposed an encoder worked with Bidirectional 

Recurrent Neural Network that encodes a succession of mantels into vector representations 

with fixed length.  

 

Researcher Zhang and Lapata clarifies momentous work utilizing Recurrent Neural Network 

(RNN) [10]. They have shown tremendous performance over RNN using Chinese poetry. Their 

initiative was very decent that their model could recreate some lines of Chinese poems 

automatically. It was a very extraordinary work then.   
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Praveen Krishnan and accompanying enthusiasts presented an OCR framework which seeks 

after a joined architecture in seven distinct dialects of India and a division free technique [11]. 

Their framework was proposed to help the consistent learning in the hour of being it usable, as 

constant client input. They worked with Bi-directional Long Short-term Memory (BLSTM) 

strategy, another type of general LSTM.  

 

Robert Ostling et al. suggested a model that was built with sequence-to-sequence fictitious 

neural systems and LSTM engineering that was a major regard for enthusiasts [12]. 

 

 
Fig 2.1: Model loss of text generation using RNN [3] 

 

 
 

           Fig 2.2: Model accuracy of text generation using RNN [3] 
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2.3 RESEARCH SUMMARY: 

 

So it has been seen that a great deal of research has just been done on Text generation for the 

English language, etc. for the Bengali language by arrangement of sequence to sequence word 

or text prediction, and different data mining approaches. The majority of them utilized the 

greatest measure of foundation data as training data and the remainder of the data as test data. 

What's more, the two sorts of information yield a definitive outcome and are joined with the 

assistance of the applied classifier model. 

 

2.4 SCOPE OF THE PROBLEM: 

 

At present we are taking advantage of innovation and mechanization frameworks a great deal 

we are accustomed to having computerized recommendations of a wide range of text-based 

things, for example, auto sentence proposal, auto-remedy of words, also in our speech we want 

to have a suggestion, for example, commanding a system. There have been numerous works 

upon auto sentence and word generation yet exceptionally less work in computerized paragraph 

generation in the English language and there is no work at present about a paragraph generation 

system or approach in the Bengali language. By the assistance of this model, we can have an 

auto-generated paragraph from a given word and furthermore from a succession of given words 

in Bengali it can help us in a wide range of areas, for example, instructive reason, print media, 

writing, web-based social networking, an online blog and any kind of website working with 

Bangla and require paragraph generation feature can take advantage of this research project. 

 

2.5 CHALLENGES: 

 

Collecting Data 

 

Data collection was quite easy. From various online Bengali news portal, Facebook and 

various Bengali blog posts, we got our data. Most of the data is from news. Also manually we 

put some text. 

 

Language friendly system making 

 

The troublesome part was making words and sentences good with the system. In any case, by 

taking a few aides from online it gets simpler. We found and used Bengali stopwords from the 

internet. We found 393 stopwords. Every one of these things made our project kind of difficult. 

But when there is a problem, there is a solution too. It made us learn many new things. 
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Fig 2.3: Model Flow chart 

 

 

Selecting model  

 

Determining a model is kind of a tough job. If we choose the wrong model then the whole 

project would be devastating and a loss of valuable time. We used some layers to create a 

model. Bi-Directional LSTM, Batch Normalization, Dropout, Dense, Activation. We used 

these to provide the best result to show an output of an automated paragraph regarding the 

input being either one or more words.   

 

Method of project 

 

The proposed procedure of paragraph generation on word or sentence which is appeared in 

Figure 2.3. It has secured the means of text to paragraph and it is consisting basic six steps.  
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CHAPTER 3 
 

RESEARCH METHODOLOGY 

 
3.1 RESEARCH SUBJECT AND INSTRUMENTATION: 

 

Language Modelling is the most momentous piece of modern NLP. There are some pieces of 

the assignment, for example, Machine Interpretation, Text Generation, Text Summarization 

Speech to Text Generation, Text to Speech and so on. A good language model acquires 

information from past arrangements of words. In this paper we worked with N-gram token 

sequences, Word Embedding and Bi-direction LSTM to generate a paragraph from a given title 

using next word prediction. 

 

Firstly, we collect our Dataset and then we clear our data for training purpose and then we build 

our corpus for training purpose. we use N-gram token sequence after that we apply word 

embedding. we use bn_w2v_model.txt for word embedding. After that we created our model 

and train out corpus with the corpus and at last we generate paragraph from given title. Here is 

the figure of our workflow.in this figure we have shown our working procedure step by step. 

 

N-gram: 

 

N-gram is used in NLP base research works. N-gram is ‘n’ types of sequence using word, para, 

sentences etc. It means when ‘n’ types of items continuously get sequenced from a given 

corpus. A language model needs a setup of the token and which can predict the next word or 

grouping. So we need to tokenize the words. We use Keras work in a tokenize model which 

condenses words with their record number from the corpus and after that all content changes 

the arrangement of the token. 

 

The arrangement contains tokens which was produced using the corpus in N-gram. Each token 

tells to the chronicle the word which is in the corpus vocabulary. N-grams can be used as a uni-

gram, bi-gram or tri-gram model depending on the dataset and the goal of that research.  
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          Fig 3.1: Workflow diagram for paragraph generation. 

 

 

 

 

 

 



11 
© Daffodil International University 

Word Embedding: 

 

To feed the data to machine word embedding is needed. The machine and algorithm only 

understands numerical data. So word embedding is converting text/word into vectors of real 

numbers. There are two word embedding approaches. Context co-occurrences and predict 

words in context. Word2vec is used to generate word embedding. There are some reasons why 

we used word embedding. A machine can understand just paired or numerical honor. So, 

processing a language and working with languages must be required word2vector.  

 

Every vector speaks to the vocabulary of the corpus document when applying word extending 

each machine can change over tokenize word to a vector . When all of the word now has a 

vector value. Now word embedding is to find after which value will be which other value. That 

means After which word will be which word There are several Word embedding pre-trained 

models in different languages but in the Bengali language few numbers of word embedding 

files present, most of which is not enough for research. One good pre-trained model was found 

which is usable and we used it in our research purposes. Which name is “bn_w2v_model.txt”.  

 

Pad sequences: 

 

As known, because for ML models for NLP tasks it must be feeded matrix of normalized 

values, that means all sentences (tokens) must have the same number of elements, even if there 

are blanks or none. So, padding is needed for long or short text to have the same size. Some 

text input can be short, some can be long. All the neural networks work with the same shape 

and size inputs. So when a sentence is too short padding adds a ’0’  by default and when it is 

too long then the first value/words gets cut.  

 

Word Numeric Assignment 

I 5 

am 2 

a 4 

boy 3 

play 6 

football 9 

everyday 8 

strong 10 

 

Table 3.1: Word numeric assignment for example 
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‘ I am a boy ’ 

‘ I play football everyday ’ 

‘ I am strong ’ 

When padding is used, every word gets a numeric value to identify them. Suppose, I=5, am=2, 

a=4, boy=3, play=6, football=9, everyday=8, strong=10. 

So, numerically [[ 5, 2, 4, 3 ], [ 5, 6, 9, 8 ], [ 5, 2, 10 ]] this represents all the sentences above. 

 

 

Sentences Sequence 

I am a boy [ 5, 2, 4, 3 ] 

I play football everyday  [ 5, 6, 9, 8 ] 

I am strong  [ 5, 2, 10 ] 

 

Table 3.2: Making sentences with sequence 

 

So there are 10 unique words. When padding length will be fixed like 4 then all the sentences 

will be 4 words. After defining padding max length 4 the result will be 

[[ 5, 2, 4, 3 ], [ 5, 6, 9, 8 ], [ 0, 5, 2, 10 ]]  

 

Sentences Sequence 

I am a boy [ 5, 2, 4, 3 ] 

I play football everyday  [ 5, 6, 9, 8 ] 

{Blank} I am strong  [ 0, 5, 2, 10 ] 

 

Table 3.3: Pad sequencing of sentences 

 

Here ‘0’ is OOV or out of vocabulary which indicates a blank text. But if the padding length is 

3 then the result will be [[ 2, 4, 3 ], [ 6, 9, 8 ], [ 5, 2, 10 ]]. 

This is how padding works. 

 

Every development has an alternative length. So we need to pad sequences for making an 

arrangement of balanced length. For this point, we use Keras pad sequences function. The 

undertaking of the learning of the model we used n-gram gathering from a given word and the 

anticipated word as the concurrent word.  
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3.2 DATA COLLECTION & PREPROCESSING: 

 

Each profound learning algorithm needs countless data. As enormous the dataset is the outcome 

is that vastly improved. For our model, we need an attractive number of data as well. In any 

case there isn't sufficient dataset accessible on the web, along these lines, we have gathered 

different kinds of data, for example, news, Facebook posts, and so on and afterward made a 

synopsis of those writings for our research reason. In our dataset, there are just two segments 

accessible which is important and those are text portrayals also, outlines. We collected data 

from: 

● From news data 

● From blog data 

 

Most of the data of our dataset is collected from news data as there are a lot of sources of news 

data. About 90 percent of our data is collected from news data and the rest 10 percent of data 

is collected from blog posts from many blog sites. 

 

After the collection of data there comes the pre-processing of the data. We pre-processed our 

data to be used for training purposes. To pre-process our data, we used three techniques. They 

are: 

 

• Change contractions 

• Remove stopwords 

• Clean text 

 

Now we will tell details about these three techniques of data pre-processing. After finishing all 

these three we will find a clean corpus that will be used for training purposes. 

 

Change contractions: 

 

Before getting a ready dataset for content age, we have to include Bengali compressions. Since 

contraction contains a short type of a word, firstly we will change contractions with the full 

form. It will make our data cleaner to be used in training.so we need to perform data contraction 

to have a more accurate text corpus. After having this in our text our data is somewhat 

processed already for training purposes. Here we show some examples of data contractions. 
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Contractions Full Form 

রেজ িঃ  রেজ স্ট্রেশন 

ড িঃ ড ক্ত ে 

র  িঃ র  হ ম্মদ 

ইজজিঃ ইজজননয় ে 

ন িঃদ্রিঃ ন স্ট্রশষ দ্রষ্ট য 

  

                Table 3.4: Bengali contraction convert 

 

Remove stopwords: 

 

Stop words are words that are commonly used in any language which has no actual meaning. 

It’s just used to make a sentence full of sweetness but it doesn’t carry any tangible meaning. 

So, we have to remove the stop words from the text. To remove stop words in our paper we 

used remove stopwords function. Removing stop words removes the redundancy of sentences. 

After removing the stop words, we will find a more efficient dataset that will be used for 

training purposes. 

 

Clean text: 

 

Our collected data is not as much usable to train our model with this data so we need to clean 

our data first. To clean our data, we have to remove extra whitespaces, we need to remove 

digits, we need to remove special characters and so on. To clear our data properly we used 

some regular expressions.to clean data some regular expressions were used. We used all regular 

expressions in a function and called it where needed. After cleaning our data our corpus is 

ready for further use like training purpose. 

  

3.3 PROPOSED METHODOLOGY: 

 

In this research we worked Bi-directional LSTM which is on kind of special RNN.it is one of 

the most popular layers for text base autocompletion.it works in two directions one is forward 

and another is backward. they are in different position. Forward direction gives us the 

predicting output and on the other hand Backward direction stores the previous information’s 

and outputs. 

The formula will be, 
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ℎ𝑓 = 𝜎(𝑊𝑓 ∗ X + ℎ𝑓 + 𝑏𝑓)  (1) 

ℎ𝑏 = 𝜎(𝑊𝑏 ∗ X + ℎ𝑏 + 𝑏𝑏)  (2) 

𝑦 = (ℎ𝑓𝑊𝑓 + ℎ𝑏𝑊𝑏 + 𝑏)  (3)  

 

Here,  

𝜎 = Activation Function 

ℎ𝑓 = Forward hidden layer  

ℎ𝑏 = Backward hidden layer  

W = Weight, 

B = Bias   

 

 
Fig 3.2: Bi-directional LSTM 

 

As we know that bidirectional LSTM stores previous outputs and information and this previous 

information are used in current state as input.so it predicts the next remembering the previous.in 

our research text sequences and time is used as input. For training our model we used a 

sequential model of keras.in this sequential model we used LSTM layer inside bidirectional 

layer and used 516 units and ‘ReLU’ as activation function for this layer. As LSTM is a special 

kind of RNN in cancels angle. Every LSTM cell has three entry points. Input Gate, Forget Gate, 

Output Gate and a cell state included data across the doors. 

 

it = 𝜎(wi[ht−1,xt] + bi)    (4) 

f𝑡 = 𝜎(𝑤f[ℎt−1,𝑥𝑡] + 𝑏f)    (5) 
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o𝑡 = 𝜎(𝑤o[ℎt−1,𝑥𝑡] + 𝑏o)               (6) 

𝑐𝑡 = 𝑓𝑡 ∗ 𝑐𝑡−1 + 𝑖𝑡 ∗ 𝜎(𝑤𝑐[ℎt−1,𝑥𝑐] + 𝑏𝑐)  (7) 

ℎ𝑡 = 𝑜𝑡 ∗ σ(𝑐𝑡)      (8) 

Here,  

𝑖𝑡 = input gate′s,  

𝑓𝑡 = forget gate's ,   

𝑜𝑡 = output gate,    

𝑐𝑡 = cell state,   

ℎ𝑡 = hidden state,  

 𝜎 = activation function 

 

After that we used Batch Normalization layer to normalize our trainable data. After that we 

used Dropout layer with the 0.4 value and it helps us to reduce overfitting of data. After that 

we used a Dense layer with the activation function ‘Softmax’. In the Dense layer we passed 

total words as a parameter and again used the Batch Normalization layer to normalize our data. 

It also reduces are trainable parameters.to reduce the model loss we expand the learning rate 

from 0.0001 to 0.001 and to reduce the time of every epoch we used batch size 100. Finally, 

we fit the defined model and set input and output sequence with verbose. 

  

Algorithm used in our model is: 

 

1. Function model create (max sequence length, total words): 

2.     input length= max sequence length-1  

3.     declare Sequential () 

4.     add(Bidirectional(LSTM(units),input shape) 

5.     add(BatchNormalization())  

6.     add(Activation) 

7.     add(Dropout(0.4))  

8.     add(Dense(total words))  

9.     add(BatchNormalization())  

10.     add(Activation) 

11.     compile(loss function, optimizer)   

12.  return model  

13.  create model(max sequence length, total words)  
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This is the pseudo code for our model. We used Keras sequential models. In this model we 

used bidirectional LSTM as input layer after that we normalized using Batch Normalization 

and then we used activation layer and passed result as activation function. After that we used 

Dropout layer with a value of 0.5 to prevent overfitting. After that we used a dense layer with 

Batch Normalization layer. We also increased learning rate to reduce loss and used batch size 

100 to reduce training time for each epoch. We used 100 epochs for our research purpose. We 

fit 600 news data on our model and found the accuracy of 96.33%. 

 

Here we show the model structure of bi directional LSTM. 

 

 
 

      Fig 3.3: Bi-directional LSTM model structure 
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3.4 IMPLEMENTATION REQUIREMENTS: 

 

We needed some hardware and software to train our data on our research model and feed the 

data to the machine. We are discussing them below. Anaconda is a free and open source Python 

distribution and R programming languages. It works for predictive analytics, Data science, 

Machine learning, Image processing and scientific computing. It simplifies development and 

management of a project. Package management system named conda manages the package 

version. Anaconda navigator provides us with various development environments to use like 

spyder, jupyter notebook, orange and so on. all we have to do is to launch it from anaconda 

navigator and use it. Python is a high level and most popular interpreted dynamic programming 

language. It becomes more popular because it emphasizes code reliability.it provides us a huge 

set of libraries, packages, methods to work with. when we write code with python it's like we 

are commanding someone to do it.  It provides automatic memory management. Multiple 

programming paradigms are supported by Python.it has a huge amount of libraries for data 

science, machine learning, data analysis, image processing, data mining etc. It is best for 

research based work because it simplifies the code. Colaboratory or “Colab” is a product from 

Google which allows anybody to write and execute arbitrary python code through the browser, 

and is especially well suited to machine learning, data analysis and education. More 

technically, Colab is a hosted Jupyter notebook service that requires no setup to use, while 

providing free access to computing resources including GPUs. It's very useful for students who 

are very interested in learning Ai, Machine learning, Data science and so on but don't have that 

configuration pc to train models with. Colabratory provides us tensor flow gpu for 12 hour. So 

we can easily train our model without having high configuration pc. So it's very useful for us. 

 

 Hardware requirements: 

1. Operating system (Windows 7 and above) 

2. Web browser (Chrome or Firefox) 

3. Hard disk (512 GB) 

4. Ram (8 GB) 
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Chapter 4 

 

Experimental Results and Discussion 

 
4.1 INTRODUCTION 

 

Regarding paragraph generation, we have attempted to build up an algorithm by which one can 

consequently generate a paragraph from at least one given word. In section 3, we have depicted 

the research project and the technique of its working. Presently, in section 4, we have attempted 

to show the yield results outcome and procedure of the paragraph generation. 

 

4.2 DATA SEGMENTATION 

 

For this research project, we gathered preprocessed data from prestigious newspapers and 

online articles. Yet at the same time, there is some repetitive data there. The articles are put 

away on a text document file. At that point, the information is changed into an excel document 

record and fragmented into two areas named title and paragraph. A perspective on portioned 

data is given below. 

 

Title Paragraph 

নন   ী ে স্ট্রয়  নিউে েহ  ন নন   ীস্ট্রে রদ ষী স  যস্ত েেস্ট্রি িৎে লীন নশল্পসনি  রশ স্ট্রয়  আহ দ 

ও   াংল স্ট্রদশ েস য়ন নশল্প সাংস্থ ে (ন নসআইনস) রিয় ে য ন র  ে র ন স্ট্রেল (অ .) 

ই   জু্জ   স্ট্রনে  ক্ত য আ স্ট্রল ননস্ট্রয়স্ট্রেন আদ লি। নশল্প ন্ত্রী নহস্ট্রসস্ট্র  নসইউএফএল 

র টিঘ ি নন   ীে অধীন স্থ পন  নেল এ াং এি  নেল ন স্ট্রশষ ননে পত্ত  স্থ পন । রসখ স্ট্রন অস্ত্র 

খ ল স ও আিস্ট্রেে ন ষস্ট্রয় নন   ীস্ট্রে   ননস্ট্রয়নেস্ট্রলন এই দ ুন শীষ ষস্থ নীয় ে ষেিষ । ি াঁে  

আদ লিস্ট্রে  স্ট্রলস্ট্রেন, িখন নন   ী ি াঁস্ট্রদে  স্ট্রলনেস্ট্রলন, ‘আন  ন ষয়ি  শুস্ট্রননে। এি  

আইনশৃঙ্খল    নহনী রদখস্ট্রে। রদস্ট্রশে হ ইস্ট্রয়স্ট অথনেটিও (সস্ট্র ষ চ্চ েিৃষপক্ষ) এ ন ষস্ট্রয় 

অ গি আস্ট্রেন। স্বে ষ্ট্র  ন্ত্রণ লয় এ  য প স্ট্রে পদস্ট্রক্ষপ ননস্ট্রে। ে স্ট্র ই আ  স্ট্রদে রে স্ট্রন  

নেেু েে ে প্রস্ট্রয়  ন রনই।’ আস ন  ও স ক্ষীস্ট্রদে  ক্তস্ট্র যে উদ্ধনৃি নদস্ট্রয়  ল  হয়, ন শ ল 

ি ল স্ট্রনে অস্ত্র ও রগ ল   রুদ ননে পস্ট্রদ নসইউএফএল র টিঘ স্ট্রি খ ল স্ট্রসে  নয িৎে লীন 

ভ েপ্র প্ত নশল্পসনি  নরুুল আন নস্ট্রে নসইউএফএল রেস্টহ উস্ট্রস প টিস্ট্রয়নেস্ট্রলন িখনে ে 

নশল্প ন্ত্রী নন   ী। এস  ন স্ট্র িন য় ননস্ট্রয় আদ লি ি াঁস্ট্রে রদ ষী স  যস্ত েস্ট্রেন। 

 

   ে লুৎফুজ্জ   ন    স্ট্রেে সম্পৃক্তি ে িথয আদ লস্ট্রি  ণ ষন  েস্ট্রেন ২৪  ন স ক্ষী ও আস ন । 

আদ লি নডজ এফআইস্ট্রয়ে স স্ট্র ে  হ পনেি লে র  ে র ন স্ট্রেল (অ .) স নদে হ স ন 

রু ী ও িৎে লীন অনধন য়ে েস্ট্রন ষল এ রে এ  রে  উে েহ  ন, পুনলস্ট্রশে িৎে লীন 

উপেন শন ে আ দুল্ল স্ট্রহল   েী, িৎে লীন িট্টগ্র    হ নগে পনুলশ েন শন ে এস এ  

স জিে আলী ও স স্ট্র ে স্বে ষ্ট্রসনি  ও ে ফ রুস্ট্রেে  ক্ত য আ স্ট্রল রনন। িদস্ট্রেে স য় 

অস্ত্রগুস্ট্রল  এনএসআইস্ট্রয়ে ে ষেিষ স্ট্রদে িত্ত্ব  ধ স্ট্রন খ ল স্ট্রসে ন ষয়টি এনিস্ট্রয় য ওয় ে  নয 

   ে ননস্ট্রদষশ নদস্ট্রয়নেস্ট্রলন। ফস্ট্রল ন শ ল ি ল স্ট্রনে অস্ত্র খ ল স্ট্রসে আসল িদে ধ   ি প  পস্ট্রি 

য য়। আদ লি সতূ্র   ন য়,    েস্ট্রে রদ ষী স  যস্ত েে ে রক্ষস্ট্রত্র এটি অনযি  ভূন ে  

রেস্ট্রখস্ট্রে। রেজ্জ েুল হ য়দ ে: র  ে র ন স্ট্রেল (অ .) রেজ্জ েুল হ য়দ ে রিৌধুেীস্ট্রে রদ ষী 

স  যস্ত েে  হয় আস্ট্রেে আস ন  উইাং ে  ন্ড ে স হ   উজিন ও নডজ এফআইস্ট্রয়ে 
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িৎে লীন  হ পনেি লে র  ে র ন স্ট্রেল (অ .) স নদে হ স ন রু ীে    ন জিে 

নভনত্তস্ট্রি। ২০০৪ স স্ট্রলে   স্ট্রিষ ঢ ে  নসএ এইস্ট্রি নিনেৎস ধীন থ ে  অ স্থ য় স হ   উজিনস্ট্রে 

রদখস্ট্রি য ন উলফ  রনি  পস্ট্রেশ  িুয় । পস্ট্রেশ  িুয় স্ট্রে ন দ য় রদওয় ে স য় দে   খুস্ট্রল 

স হ   উজিন রদখস্ট্রি প ন রেজ্জ েুল হ য়দ েস্ট্রে। এ ে ি  নডজ এফআইস্ট্রয়ে িৎে লীন 

 হ পনেি লে স নদে হ স ন রু ী ২০০৪ স স্ট্রলে ২ এনপ্রল    স্ট্রেে সস্ট্রে অস্ত্র রদখ ে  নয 

িট্টগ্র স্ট্র  আস্ট্রসন। িখনই নডজ এফআইস্ট্রয়ে অনধন য়ে েস্ট্রন ষল এ রে এ  রে  উে েহ  ন 

অস্ত্র রি ে ি ল স্ট্রনে সস্ট্রে রেজ্জ েুল হ য়দ স্ট্রেে  নিি থ ে ে ন ষয়টি স নদে হ স নস্ট্রে 

  ননস্ট্রয়নেস্ট্রলন  স্ট্রল ি াঁস্ট্রদে    ন জিস্ট্রি   ন  য য়। আদ লস্ট্রি রদওয়  ি াঁস্ট্রদে  ক্ত য 

আ স্ট্রল ননস্ট্রয় রেজ্জ েুল হ য়দ েস্ট্রে রদ ষী স  যস্ত েে  হয়  স্ট্রল সতূ্র   ননস্ট্রয়স্ট্রে। 

আ দেু েনহ  এনএসআইস্ট্রয়ে  হ পনেি লে নিস্ট্রগনডয় ে র ন স্ট্রেল (অ .) আ দেু েনহ  প্রসস্ট্রে  ল  হয়, 

প নেস্ত স্ট্রনে   নলে ন ধীন দ ু ইনভনত্তে এআেওয় ই গ্রুস্ট্রপে আ ন্ত্রস্ট্রণ ২০০৩ স স্ট্রল 

নিস্ট্রগনডয় ে আ দুে েনহ  সস্ত্রীে দ ু ই সফস্ট্রে নগস্ট্রয় প নেস্ত ন রগ স্ট্রয়ি  সাংস্থ  প্রধ স্ট্রনে সস্ট্রে 

ব িে েস্ট্রেন। এেই  েে এআেওয় ই গ্রুপ েনহ স্ট্রে ৪০ হ   ে প উন্ড উপহ ে রদয়। 

ঢ ে ে রসফ হ উস্ট্রস প নেস্ত স্ট্রনে হ ইেন শন েস্ট্রে ননস্ট্রয় পস্ট্রেশ  িুয় সহ এে নধে ব িে 

েস্ট্রেন েনহ । ২০০৪ স স্ট্রলে   স্ট্রিষ  হ পনেি লে েনহ  ি াঁে েস্ট্রক্ষ উইাং ে  ন্ড ে স হ   

উজিন ও র  ে নলয় েিস্ট্রে রডস্ট্রে প ি ন।  হ পনেি লে ি াঁস্ট্রদে  স্ট্রলন, এআেওয় ই 

গ্রুস্ট্রপে অথ ষ য়স্ট্রন ওই রদস্ট্রশে সহ য়ি য় নেেু অস্ত্র ও যন্ত্রপ নি আসস্ট্র । এ রথস্ট্রে আদ লি 

ননজিি হন, ঘিন ে সস্ট্রে েনহ  শুরু রথস্ট্রেই  নিি নেস্ট্রলন এ াং রস  নয ি াঁস্ট্রে রদ ষী 

স  যস্ত েে  হয়। 

স হ   উজিন এনএসআইস্ট্রয়ে পনেি লে উইাং ে  ন্ড ে (অ .) স হ   উজিন আহ ম্মদ রদ ষী স  যস্ত হন 

  ি ে ষেিষ  আে ে রহ স্ট্রসন খ ন এ াং  হ পনেি লে আ দুে েনহস্ট্র ে  ক্তস্ট্র যে নভনত্তস্ট্রি। 

  ি ে ষেিষ  আে ে রহ স্ট্রসন স হ   উজিস্ট্রনে ননস্ট্রদষস্ট্রশ অস্ত্র পনে হস্ট্রনে  নয িট্টগ্র স্ট্র ে 

নগ্রনহ উস ট্র ন্সস্ট্রপ িষ রথস্ট্রে ট্র ে ভ ি  েস্ট্রেন। অস্ত্র আিস্ট্রেে পে স হ   উজিনস্ট্রে 

ন   ন  নহনীস্ট্রি  দনল েস্ট্রে প ি স্ট্রন  হস্ট্রল আস্ট্র নেে ন দূি   স্ট্রসে দুই ে ষেিষ  নদস্ট্রয় নিনন 

েনহস্ট্র ে ে স্ট্রে িদন ে েে ন। আে ে ও েনহ  ি  আদ লস্ট্রি স্বীে স্ট্রে জক্ত ূলে 

   ন জিস্ট্রি উস্ট্রল্লখ েস্ট্রেন। 

নলয় েি রহ স্ট্রসন এনএসআইস্ট্রয়ে উপপনেি লে র  ে (অ .) নলয় েি রহ স্ট্রসনস্ট্রে রদ ষী স  যস্ত েে  হয় 

িৎে লীন পুনলশ েন শন ে স জিে আলী ও উপেন শন ে আ দলু্ল স্ট্রহল   েীসহ আেও 

েস্ট্রয়ে ন পুনলশ সদস্ট্রসযে    ন জিে নভনত্তস্ট্রি। আদ লি সূত্র   ন য়, ঘিন ে নদন ২০০৪ 

স স্ট্রলে ১ এনপ্রল নদ  গি ে ি আি ইি -নিনি ে নদস্ট্রে উপেন শন ে ( িে) আ দুল্ল স্ট্রহল 

  েী পুনলশ েন শন ে স জিে আলীস্ট্রে রফ স্ট্রন   ন ন, অব ধ   ল   স্ট্রলে এেটি   ক্স খুস্ট্রল 

অস্ত্র ও রগ ল   রুদ রদখ  রগস্ট্রে। ঘিন স্থল রথস্ট্রে প াঁি নস্ট্রে আিে, প াঁিটি ট্র ে ও দটুি ট্রল ে 

 ব্দ েে  হয়। ঘিন স্থস্ট্রল উপনস্থি  যজক্তস্ট্রদে  স্ট্রধয এে ন ননস্ট্র স্ট্রে এনএসআইস্ট্রয়ে 

উপপনেি লে র  ে নলয় েি  স্ট্রল পনেিয় নদস্ট্রয় ঊর্ধ্ ষিন েিৃষপস্ট্রক্ষে ননস্ট্রদষস্ট্রশ   ল   ল 

খ ল স েে  হস্ট্রে   ননস্ট্রয়নেস্ট্রলন।   ধ  রদওয়  হস্ট্রল নলয় েি আ দুল্ল স্ট্রহলস্ট্রে  স্ট্রলনেস্ট্রলন, 

‘আপনন রেন এ   ল   ল আিে েেস্ট্রেন। এ   ল   ল খ ল স্ট্রসে  য প স্ট্রে সহ য়ি  েরুন।’ 

 

Table 4.1: Data segmentation (news article) 

 

In the Fig 4.1, we can see a portion of the articles are covered with HTML labels. They are the 

genuine sectioned information containing immense measures of stop words, data contractions, 

etc. So information preprocessing is expected to lessen information redundancy to locate the 

specific information or data. So, we cannot input the data into our model. We must convert our 

data into the face of machine understanding format which we can feed then to the model. 
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4.3 DATA PRE-PROCESSING 

 

We have structured a Python content script to start an information pre-preparing task. The 

content is fundamentally working for: 

 

● Removing unwanted characters. 

● Getting rid of unnecessary blank spaces. 

● Removing new lines. 

● Removing stopwords. 

● Expanding contraction words. 

 

 

Paragraph: 1 ে স্ট্রয়  নিউে েহ  ন নন   ীস্ট্রে রদ ষী স  যস্ত েেস্ট্রি 

িৎে লীন নশল্পসনি  রশ স্ট্রয়  আহ দ ও   াংল স্ট্রদশ 

েস য়ন নশল্প সাংস্থ ে ন নসআইনস রিয় ে য ন র  ে 

র ন স্ট্রেল অ  ই   ুজ্জ   স্ট্রনে  ক্ত য আ স্ট্রল 

ননস্ট্রয়স্ট্রেন আদ লি নশল্প ন্ত্রী নহস্ট্রসস্ট্র  নসইউএফএল 

র টিঘ ি নন   ীে অধীন স্থ পন  নেল এ াং এি  নেল 

ন স্ট্রশষ ননে পত্ত  স্থ পন  রসখ স্ট্রন অস্ত্র খ ল স ও 

আিস্ট্রেে ন ষস্ট্রয় নন   ীস্ট্রে   ননস্ট্রয়নেস্ট্রলন এই দু  

Title: নন   ী 

Paragraph 

Paragraph: 2 লুৎফুজ্জ   ন    স্ট্রেে সম্পৃক্তি ে িথয আদ লস্ট্রি 

 ণ ষন  েস্ট্রেন  ন স ক্ষী ও আস ন  আদ লি 

নডজ এফআইস্ট্রয়ে স স্ট্র ে  হ পনেি লে র  ে 

র ন স্ট্রেল অ  স নদে হ স ন রু ী ও িৎে লীন 

অনধন য়ে েস্ট্রন ষল এ রে এ  রে  উে েহ  ন 

পুনলস্ট্রশে িৎে লীন উপেন শন ে আ দুল্ল স্ট্রহল   েী 

িৎে লীন িট্টগ্র    হ নগে পনুলশ েন শন ে এস এ  

স জিে আলী ও স স্ট্র ে স্বে ষ্ট্রসনি  ও ে ফ রুস্ট্রেে 

 ক্ত য আ স্ট্রল রনন িদস্ট্রেে স য় 

Title:    ে 

Paragraph 

Paragraph: 3 এনএসআইস্ট্রয়ে  হ পনেি লে নিস্ট্রগনডয় ে র ন স্ট্রেল 

অ  আ দেু েনহ  প্রসস্ট্রে  ল  হয় প নেস্ত স্ট্রনে 

  নলে ন ধীন দ ু ইনভনত্তে এআেওয় ই গ্রুস্ট্রপে 

আ ন্ত্রস্ট্রণ স স্ট্রল নিস্ট্রগনডয় ে আ দেু েনহ  সস্ত্রীে দ ু ই 

সফস্ট্রে নগস্ট্রয় প নেস্ত ন রগ স্ট্রয়ি  সাংস্থ  প্রধ স্ট্রনে সস্ট্রে 

ব িে েস্ট্রেন এেই  েে এআেওয় ই গ্রুপ েনহ স্ট্রে 

হ   ে প উন্ড উপহ ে রদয়  

Title: আ দেু েনহ  

Paragraph 

Paragraph: 4 এনএসআইস্ট্রয়ে পনেি লে উইাং ে  ন্ড ে অ  স হ   

উজিন আহ ম্মদ রদ ষী স  যস্ত হন   ি ে ষেিষ  

আে ে রহ স্ট্রসন খ ন এ াং  হ পনেি লে আ দেু 

েনহস্ট্র ে  ক্তস্ট্র যে নভনত্তস্ট্রি   ি ে ষেিষ  আে ে 

রহ স্ট্রসন স হ   উজিস্ট্রনে ননস্ট্রদষস্ট্রশ অস্ত্র পনে হস্ট্রনে  নয 

িট্টগ্র স্ট্র ে নগ্রনহ উস ট্র ন্সস্ট্রপ িষ রথস্ট্রে ট্র ে ভ ি  

েস্ট্রেন  

Title: স হ   উজিন 

Paragraph 

 

Table 4.2: Script file after preprocessing. 



22 
© Daffodil International University 

 

4.4 INPUT FILE CREATION 

 

After a productive preprocessing process, we have some absolute news records close by. At 

that point, we need to perform Natural Language Process on the news documents, we should 

join every one of these records into a record. For this, we utilize another python content. This 

record takes the organizer name that contains all .py documents as an information and delivers 

just a document where all news contained separately being blended and split into sentence 

segments of length 10. 

 

4.5 MODEL BUILDING & DATASET FITTING 

 

Preprocessed data then spited into 10-gram segments to fit into our built model. 

 

● Number fitted paragraph- 600 

 

After building the corpus we passed that into our model and to decrease the loss of the model 

we have increased the learning rate of the optimizer. As we used Adam as an optimizer its 

default learning rate was 0.0001 and we passed the learning rate of 0.001 into the model 

compilation. To reduce the time of each epoch we increased the batch size in model 

compilation. It reduces our training time in every epoch to work the model more efficiently. 
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Fig 4.1: Training data.
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Fig 4.2: Training data. 
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4.6 EXPERIMENT ACCURACY, LOSS & OUTPUT 

 

 

 
 

Fig 4.3: Model accuracy. 

 

 

 
 

Fig 4.4: Model loss. 
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Fig 4.5: Output. 

 

 

Input ঝুাঁ নেে  স্ট্রধয রদশ 

Output ঝুাঁ নেে  স্ট্রধয রদশ রথস্ট্রে সস্ট্রে আস  ভুল নেল  স্ট্রল  স্ট্রন হস্ট্রে ন ৷ নভস    নলয় নি এ াং 

গৃহপনেি নেে ে র িন ননস্ট্রয় ভুয়  িথয রদওয় ে অনভস্ট্রয স্ট্রগ রদ য নীে ন রুস্ট্রে 

ননউইয়স্ট্রেষ    ল  েস্ট্রয়স্ট্রে৷ নিনন েূিবননিে দ য় ুজক্তে সুন ধ  ে স্ট্র  ল নগস্ট্রয় ওই 

অনভস্ট্রয গ রথস্ট্রে অ য হনি রপস্ট্রি অা ইনন লি ই ি নলস্ট্রয় য স্ট্রেন৷   নেষন পেে ষ্ট্র 

দপ্তে গি সপ্ত স্ট্রহ  স্ট্রলস্ট্রে রদ য নীস্ট্রে রগ্রপ্ত ে ও পে িী পদস্ট্রক্ষপ সম্পস্ট্রেষ   নেষন 

অা ইনশৃঙ্খল  েক্ষ ে েী   নহনীে ভূন ে  সটিে নেল৷ পেে ষ্ট্র দপ্তস্ট্রেে এই স থ ষস্ট্রনে 

ফস্ট্রল রদ য নীে ন রুস্ট্রে    ল ে ে য ষক্র  অ য হি ে খস্ট্রি   নেষন রেৌৌঁসুনল প্রীি 

ভ ে ে ে রে স্ট্রন  অা ইনন   ধ  থ েস্ট্রে ন ৷ ফস্ট্রল দ য় ুজক্ত সুন ধ ে অা ওি য় 

রদ য নীে ন রুস্ট্রে অনভস্ট্রয গ প্রিয হ স্ট্রেে সম্ভ  ন  রনই৷ এ  য প স্ট্রে ভ ে ে  ইনি স্ট্রধয 

রদ য নীে ন রুস্ট্রে প্রস্ট্রয়  নীয় অা িটি দনললপত্র অা দ লস্ট্রি রপশ েস্ট্রেস্ট্রেন৷ এে 

অা স্ট্রগ রদ য নীে অা ইন ী ী ডয ননস্ট্রয়ল অা েশ ে গি   নুয় নে ি াঁে  স্ট্রেস্ট্রলে 

ন রুস্ট্রে রাগ্রপ্ত নে পস্ট্রে য় ন  প্রিয হ ে েস্ট্রে ি াঁস্ট্রে রদস্ট্রশ রফেি প ি স্ট্রন ে অনু নি 

প্র থ ষন  েস্ট্রেন৷ নিনন গি শুক্র  ে  স্ট্রলন   নেষন রেৌৌঁসুনল অা সল ঘিন  এ াং 

অা ইস্ট্রনে  যিযয় ঘি স্ট্রেন৷ ন ষয়টি ননস্ট্রয় অা দ লিই িূি ে নসে ে রদস্ট্র ন৷ 

রদ য নীস্ট্রে ননস্ট্রয় ন িস্ট্রেষে অ স স্ট্রন   নেষন সেে স্ট্রেে ভূন ে য় েূিনীনিেস্ট্রদে 

এেটি অাংস্ট্রশ নিধ ন ভজক্ত েস্ট্রয়স্ট্রে৷ িস্ট্র  এেটি অাংশ  স্ট্রন েেস্ট্রে   নেষন েিৃষপক্ষ 

রদ য নীে ন রুস্ট্রে অা ইনন লি ই অ য হি ে খ ে রয নসে ে ননস্ট্রয়স্ট্রে ি স্ট্রি 

নিপক্ষীয় সম্পস্ট্রেষে অা েও অ ননিে অা শঙ্ক  েস্ট্রয়স্ট্রে৷ ভ েস্ট্রিে স স্ট্র ে 

েূিনীনিেস্ট্রদে এেটি অাংশ  স্ট্রন েেস্ট্রেন রদ য নীস্ট্রে ননস্ট্রয় দুই রদস্ট্রশে  স্ট্রধয ন স্ট্রে ধ 
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েূিবননিেভ স্ট্র ই ননষ্পনত্তে সুস্ট্রয গ নেল৷ যুক্তে স্ট্রষ্ট্রে অা ইনন অ স্থ ন নেেুি  

 যনিক্র ী দৃষ্ট ে স্থ পন েস্ট্রেস্ট্রে৷ 

Input ে  ধ নী 

Output ে  ধ নী ঢ ে স্ট্রে আ  েও স ে  রদশ রথস্ট্রে ন জেন্ন েেল সেে ে গি রে    ে রথস্ট্রে 

ি ন  দুই নদন সিেপথ রেলপথ ও রনৌপস্ট্রথ ঢ ে  ুখী য ত্র  রিনেস্ট্রয় ে খ ে ে েস্ট্রণ 

এেধেস্ট্রনে সেে নে অ স্ট্রে ধ অ স্থ  বিনে হস্ট্রয়স্ট্রে এে ফস্ট্রল স ে  রদস্ট্রশে 

রয গ স্ট্রয গ য স্থ  প্র য় অিল হস্ট্রয় পস্ট্রি এ অ স্থ য় আ  রথস্ট্রে স ে  রদস্ট্রশ 

অনননদষষ্টে স্ট্রলে সিেপথ রেলপথ ও রনৌপস্ট্রথ অ স্ট্রে ধ ে ষসূনি রডস্ট্রেস্ট্রে ন স্ট্রে ধী 

র  ি ন এননপে রনিৃত্ব ধীন দলীয় র  স্ট্রিে রনি  ে ীে  স  স্ট্র শ েেস্ট্রি ি ইস্ট্রল এ াং 

পুনলশ ও সেে ে স থ ষস্ট্রেে  ি  প্রনিহি েে য় ঢ ে সহ স ে  রদস্ট্রশ সাংঘ স্ট্রিে ঘিন  

ঘস্ট্রি সাংঘস্ট্রষ ষ ন স্ট্রি ে ি াঁপ ইন   গজ ও ে  শ হীস্ট্রি ি ে ন ননহি হস্ট্রয়স্ট্রেন স ে  

রদস্ট্রশ আহি হস্ট্রয়স্ট্রেন  ন ননহি  যজক্তে  স  ই ন এননপে রনি  ে ী ে স্ট্রি ন এননপে 

প ি স্ট্রন  সাং  দ ন জ্ঞনপ্তস্ট্রি  ল  হয় গিে স্ট্রলে সাংঘস্ট্রষ ষ ি স্ট্রদে নিন ন ননহি ও  ন 

আহি হস্ট্রয়স্ট্রেন রগ্রপ্ত ে হস্ট্রয়স্ট্রেন প্র য় িস্ট্র  স্থ নীয় ন এননপ ি ে ন ননহি হওয় ে 

েথ    ননস্ট্রয়স্ট্রে ঢ ে   হ নগে পুনলশ নডএ নপ   ননস্ট্রয়স্ট্রে গি েন  ও রস    ে 

ে  ধ নী রথস্ট্রে  নস্ট্রে পুনলশ রগ্রপ্ত ে েস্ট্রেস্ট্রে এাঁস্ট্রদে  স্ট্রধয প াঁি নস্ট্রে ভ্র  য  ণ 

আদ লি এে  েে েস্ট্রে ে ে দণ্ড রদন ন এননপে রনিৃত্ব ধীন দল গিে ল ঢ ে য় 

গণিন্ত্র হিয  নদ স প লস্ট্রনে ে ষসূনি নদস্ট্রয়নেল সেে নে দল প ল্ট  ে ষসূনি রঘ ষণ  

েস্ট্রে গণিস্ট্রন্ত্রে ন  য় নদ স ন স্ট্র    নুয় নেে এেিেফ  নন ষ িস্ট্রনে প্রথ    নষ ষেী 

উপলস্ট্রক্ষ সেে ে ও ন স্ট্রে ধী পক্ষ এ   ে ুখী অ স্থ ন ননস্ট্রয়স্ট্রে শুক্র ও শনন  স্ট্রেে 

স প্ত নহে েুটিে সস্ট্রে রে    ে ঈস্ট্রদ ন ল দুন্ন ী স  এে েুটি সেে নে অ স্ট্রে ধ আে 

ন স্ট্রে ধীস্ট্রদে ি  

Input  সুস য় এস্ট্রন রদস্ট্র    নুষ 

Output সুস য় এস্ট্রন রদস্ট্র    নুষ গিে ল  েল  ে ন স্ট্রেস্ট্রল ঢ ে  ন শ্বন দয লস্ট্রয়ে ে  ষন 

হস্ট্রলে আদস্ট্রল বিনে েে  হস্ট্রয়স্ট্রে   াংল স্ট্রদশ পয নভনলয়ন এখ স্ট্রন ি াঁই রপস্ট্রয়স্ট্রে 

  াংল স্ট্রদস্ট্রশে টি প্রে শন  সাংস্থ  এে  স্ট্রধয স িটি সেে নে  ইস্ট্র ল  শুরু হস্ট্রয়স্ট্রে গি 

  নুয় নে রথস্ট্রে িলস্ট্র  রফ ্রুয় নে পয ষে ি  এই আে ষ নিে  ইস্ট্র ল য় 

 ইস্ট্রপ্র ীস্ট্রদে আেষ ষস্ট্রণে রেস্ট্রে েস্ট্রয়স্ট্রে   াংল স্ট্রদশ পয নভনলয়ন েলে ি ে  ইস্ট্রপ্র ীে  

ল ইন নদস্ট্রয় ঢুেস্ট্রেন নেনস্ট্রেন ি াঁস্ট্রদে পেস্ট্রিে  ই   াংল  এে স্ট্রডন ে ভ ষ সাংক্র ে 

ন ন  ধেস্ট্রনে  ই ন রুল ইননস্টটিউস্ট্রিে  ইসহ েম্পম্পউি ে ন ষয়ে ন নভন্ন   াংল   ই 

এ  ে ি নহদ ে শীস্ট্রষ ষ প্রখয ি রলখে হু  য়ূন আহস্ট্র স্ট্রদে উপনয সও র শ ন জক্র হস্ট্রে 

এ  স্ট্রেে  ইস্ট্র ল য়   াংল স্ট্রদশসহ টি রদশ অাংশ ননস্ট্রয়স্ট্রে স্টল হস্ট্রয়স্ট্রে টি েলে ি  

 ইস্ট্র ল য় আগ  ীে ল রফ ্রুয় নে প নলি হস্ট্র    াংল স্ট্রদশ নদ স এ উপলস্ট্রক্ষ এনদন 

ন স্ট্রেস্ট্রল ন লনস্ট্র ল   য়দ স্ট্রনে এসন আই ন লন য়িস্ট্রন আস্ট্রয়  ন েে  হস্ট্রয়স্ট্রে 

সভযি ে  নয গ্রন্থ গ্রস্ট্রন্থে  নয সভযি  শীষেষ এে আস্ট্রল িন  সভ ে এস্ট্রি প্রধ ন 

অনিনথ থ েস্ট্র ন   াংল স্ট্রদস্ট্রশে সাংসৃ্কনি ন্ত্রী আস দুজ্জ   ন নূে  ূল প্র ন্ধ পিস্ট্র ন 

  াংল স্ট্রদস্ট্রশে নশক্ষ সনি  েন  ে   ল আ দুল ন স্ট্রসে রিৌধুেী আস্ট্রল িন  েেস্ট্র ন 
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সাংসৃ্কনিসনি  েজজি েু  ে ন শ্ব স   াংল  এে স্ট্রডন ে  হ পনেি লে শ  সুজ্জ   ন 

খ ন ন রুল ইননস্টটিউস্ট্রিে নন ষ হী পনেি লে েন  েনশদ হ য়দ ে   িীয় 

গ্রন্থস্ট্রেস্ট্রেে পনেি লে েন  অসী  স হ  েন  নন ষস্ট্রলি ুগুণ   াংল স্ট্রদস্ট্রশে জ্ঞ ন ও 

সৃ নশীল প্রে শন  সন নিে সভ পনি ওস  ন গননসহ ন নশষ্ট স্ট্রনে  আস্ট্রল িন  

রশস্ট্রষ গ ন গ ইস্ট্র ন   াংল স্ট্রদস্ট্রশে নশল্পীে  পনেস্ট্র শন েস্ট্রেন নশল্পীে  পনেস্ট্র শন েস্ট্রেন 

সস্ট্রিযন রসন নশল্পীস্ট্রগ ষ্ঠী ও ক্র নে নশল্পীস্ট্রগ ষ্ঠী দলীয় নৃিয পনেস্ট্র শন েস্ট্রে নৃিযশ্রী ধৃনি 

ও  নিনশখ  উস্ট্রি ধনী অনুষ্ঠ স্ট্রন ন স্ট্রশষ অনিনথ 

Input   নুষ 

Output   নুষ ন েী ননয ষ িন ন ষস্ট্রয় ে ষ্ট্র িথ  ন ি ে য স্থ  যি দ্রিু স স্ট্রয় নিি  য স্থ  রনস্ট্র  

িি দ্রিু সুন ি ে প্র নপ্ত ননজিি হস্ট্র  ন েী ননয ষ িন প্রনিস্ট্রে স্ট্রধ িল  ন    ল গুস্ট্রল ে 

অ স্থ  পয ষ স্ট্রল িন  েস্ট্রে পে িী পদস্ট্রক্ষপ ননস্ট্রি হস্ট্র  দেে ে ন দয  ন আইস্ট্রনে 

যথ যথ প্রস্ট্রয় স্ট্রগেও গিে ল  ৃহস্পনি  ে ন স্ট্রেস্ট্রল   াংল স্ট্রদশ  নহল  পনেষস্ট্রদে 

নলগয ল এইড উপপনেষস্ট্রদে উস্ট্রদয স্ট্রগ সুনফয়  ে   ল ভ ন ন লন য়িস্ট্রন আস্ট্রয় জ ি 

এে ে ষশ ল  ও  িন নন য় সভ য়  ক্ত ে  এ েথ   স্ট্রলন   াংল স্ট্রদশ  নহল  পনেষদ 

এ ে ষশ ল ে আস্ট্রয়  ন েস্ট্রে   াংল স্ট্রদশ  নহল  পনেষস্ট্রদে রেেীয় েন টিে সভ পনি 

আয়শ  খ ন   স্ট্রলন ন েী ননয ষ িন  স্ট্রন্ধে ে   দুরূহ ে    নহল  পনেষদ স ধয স্ট্রি  

এ ে   েস্ট্রে য স্ট্রে ন েী ননয ষ িন প্রনিস্ট্রে স্ট্রধ ন দয  ন আইস্ট্রনে যথ যথ প্রস্ট্রয় গ 

ননজিি েেস্ট্রি হস্ট্র  সাংগিস্ট্রনে ভ েপ্র প্ত সম্প দে ে খী দ শ পুেে য়স্থ  স্ট্রলন আ ে  

এ রদস্ট্রশ এ ন এেটি স    ও ে ষ্ট্র য স্থ  ননজিি েেস্ট্রি ি ই রযখ স্ট্রন রে স্ট্রন  নশশু 

   ন েী ননয ষ িস্ট্রনে নশে ে হস্ট্র  ন  ে ষশ ল য় সাংগিস্ট্রনে সহস ধ েণ সম্প দে   সুদ  

রেহ ন  নলগয ল এইড সম্প দে স হ ন  ে ীে প্র ুখ  ক্ত য রদন দুপুস্ট্রে ন েী ে ষশ ল  

ে ষশ ল  হস্ট্রয়স্ট্রে এ পুেস্ক ে ন িেণ েে  হস্ট্র  উৎস  আস্ট্রয়  ন েস্ট্রে রদওয়  হস্ট্রয়স্ট্রে 

সভ য় সভ পনিত্ব েস্ট্রেন প্রধ ন অনিনথ নহস্ট্রসস্ট্র  উপনস্থি নেস্ট্রলন র ল  আওয়  ী 

লীস্ট্রগে সভ পনি স াংসদ ও ে ফ রুে রিৌধুেী স ধ েণ সম্প দে আস দুজ্জ   ন 

আওয়  ী লীস্ট্রগে রনি  নুরুল ইসল   ইি নহ  রহ স্ট্রসন আ দুস স   দ প্র ুখ সভ য় 

উপস্ট্র ল ে শুভড ে  আউিপ ি  নেদ শ রগ ন িপ ি  ও রস ন ড ে  ইউননয়স্ট্রনে 

ন নভন্ন রপশ ে রল ে ন উপনস্থি নেস্ট্রলন ন  ি াঁে গ্র স্ট্র ে ও 

 

Table 4.3: Text Output According to Input. 

 

4.7 SUMMARY 

 

After completion of all the processes successfully we get our anticipated result with 96.33% 

accuracy rate and loss with 0.2307. 
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CHAPTER 5 

 

Summary, Recommendation, Conclusion and Future Work  
 

5.1 SUMMARY OF RESEARCH 

 

The research project is for generating paragraph text. For that we needed Bengali dataset. 

Datasets are collected from various online sources. After that data is processed to feed into the 

system. Finally cleaning the data, we feed it into the system to train and the output generates 

paragraphs.  

 

5.2 RECOMMENDATION 

 

Other models can also be used to understand the text dependent on the dataset. Since, 

understanding the text dependent on the dataset is important. It might change the whole idea 

of what has been understood before. Different and various data gives various possibilities of 

outcome. 

 

5.3 CONCLUSION 

 

In this paper, we used Bangla language and we proposed a paragraph generation technique that 

can generate a paragraph of a fixed length from a given title. We used Bi-directional LSTM for 

generating a paragraph using the next word prediction method. Our model gives satisfaction 

output. As there is some oversight in this model we’ll try to overcome this with our future 

work. 

 

5.4 FUTURE WORK 

 

As our proposed model has some oversight, for example our model gives us a paragraph using 

next word prediction but it will not be perfect in all cases. We will try to overcome this in 

future. We will make a model that can be able to predict the next sentence as well as the next 

word. Then we will predict a sentence from the given title and after that we will take our 

predicted sentence as input to predict sequential sentences. We believe it will be more perfect 

than this. We think we could also overcome our problem of fixed length paragraphs. 
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